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années de vie attendues

taux de fertilité

L'évolution de la structure de la population en France

espérance de vie: FRATNP total (2007-2056) FRATNP: taux de décés (2007-2056) L. .
prévision population: 2030

hommes femmes

Log death rate
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The Human Mortality Database: www.mortality.org

The Human Fertility Database: www.humanfertility.org
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Le cancer de la prostate par exemple

- Incidence et mortalité par age en 2005
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Prédire I'évolution des techniques diagnostiques

2030

89 4649 PubMed articles

Ultrasound

Ultrasound guided biopsy

CT-Sean

MRI-ultrasound fusion

_ Incidence et mortalité par age en 2005
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Prédire I'évolution des techniques diagnostiques

2016
Cancer de la prostate medical imaging o164
observation strategy 2794

Biological test 657.2

targeted biopsy 32.2
genetic diagnostic testing 62.7 medical imaging

observation strategy

Biological test

targeted biopsy

genetic diagnostic testing
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CHIP: Carte de Controle Post-Operatoire

Data Unadjusted Cusum Analysis Risk-Adjusted Cusum Analysis Help

charger le fichier p0: The acceptable failure rate p1: The unacceptable failure rate

choisir le fichier csv
Browse... = learningCurveOSX.csv

Header

Separateur = Accept H1
) Virgule
) Aucune
) Double
) Simple

Parametrage
Choisir une Variable Cible

failure

Cumulative log-likelihood ratio

Choisir une Variable de stratification Accept HO

No stratification

erreur ALPHA : taux d'erreur de type |

controle morbiditée
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CHIP: Carte de Controle Post-Operatoire

Data Unadjusted Cusum Analysis Risk-Adjusted Cusum Analysis Help

charger le fichier p0: The acceptable failure rate p1: The unacceptable failure rate

choisir le fichier csv 0.01 m ¥ 0.01

: b
Browse...  learningCurveOSX.csv A

Header

Separateur Accept H1

Virgule
~) Aucune
1 Double

Simple

Parametrage
Choisir une Variable Cible

Cumulative log-like lihood ratio

failure

Choisir une Variable de stratification
Accept HO

MedecinResponsable

erreur ALPHA : taux d'erreur de type |

Equipe Chirurgiens
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CHIP: Carte de Controle Post-Operatoire

Data Unadjusted Cusum Analysis Risk-Adjusted Cusum Analysis Help

charger le fichier p0: The acceptable failure rate p1: The unacceptable failure rate

choisir le fichier csv 0.01 m ¥ 0.01

: b
Browse...  learningCurveOSX.csv A

Header

Separateur - Accept H1

Virgule
~) Aucune
1 Double

Simple

Parametrage

Choisir une Variable Cible AccantHO

Cumulative log-like lihood ratio

failure

Choisir une Variable de stratification

‘ CCSCat

erreur ALPHA : taux d'erreur de type |

palliatif versus curatif
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JM Bereder — Paris 2015



Construire des systemes capables
d’apprendre de leurs expériences

https://www.coursera.org/course/predmachlearn (Stanford University)



Préparation

Déploiement .
P des données

Données brutes

Visualisation Extraction des champs

«Visualisation des pertinents

résultats de prédiction
Filtrage
» Nettoyage,
*Extraction de variables
™ . L. Définitionde la
ke Outils de restitution problématique . .
ﬁ, ; ) Sélection d'attributs
L ‘ Réduction de dimension

- Correction de valeurs

Déploiement Pré
du modéle en traitements
Web Service des données

algorithmes

Interpréetation

1. Anal 2t Création de clusters
*Analyse metier Evaluation et

« Utilisation optimisation de
Zroet] la précision du
modéle

Construction
du modeéle

Madifier la
conception du
modeéle

Sequence mining

. Machine Learning

Sweep des Apprentissage

parameétres Tests de robustesse, de

calibrage, validation croisée




Mesure de la performance
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Pour aller encore plus loin.....

construction d’un
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Shiny Caret Lab / JMBereder: Evaluation du caractere palliatif dans la chirurgie avec CHIP
de la carcinose

ConfusionMatrix DotPlot Help

Preprocessing

varlables centraes etrédiltas Confusion Matrix and Statistics

Reference

Fraction des donnees pour entrainer le modele Friedactl ot L iNg
Pal163 27

98 : No 33 78

Accuracy : 0.8007
95% CI : (8.751, ©.8443)
No Information Rate : ©.6512
Randomisation echantilion P-Value [Acc > NIR] 9.398e-09
19837 Kappa : 0.567
Mcnemar's Test P-Value : ©.5186

Sensitivity
00 02 04 06 08 1.0

Sensitivity : 0.8316
Caret Model Specificity : 0.7429

Pos Pred Value : 0.8579
Linear Discriminant Analysis (Ida) [3 sec] Neg Pred Value : ©.7027

: T T T T T T
Classification and Regression Trees (rpart) [6 sec] Prevalence : 0.6512
i ~ : 10 08 06 04 02 0.0
Bagged CART (treebag) [90 sec] Detection Rate : 0.5415 S
- Detection Prevalence : 0.6312 SpeCIfICIty
Stochastic Gradient Boosting (gbm) [20 sec] Balanced Accuracy : 0.7872
© Random Forest (rf) [100 sec]

~) Support Vector Machines with Polynomial Kernel
(svmPoly) [100 sec]

'Positive' Class : PS

Note: Approximate processing times above are for a 2.4 GHz
Intel i7-3630QM CPU. All models work on a local server, but only
Ida and rpart work at shinyapps.io.




ith

i

vu,

X IR,
A
TNl W

ALy \“\“ WS g
i st
<
R

A g
VAT
" m.m.mm.'v‘f-’mum..“"‘.
i xl”%wwmm‘“" 7
TR LR
P N Ty
b
T .mm.mnmrmmnn“m
iy 4 Wiy
eyt

u,
N 5
I
Wity

o
i

iy 1) 2 e e

v
s T s
i

i

g

qui hou

T

au travers d’une interface de
=

fi i

s donnera une réponse

LAk
viatios
VAL

o
S
et sl
T
o Y
e
I A
S e ;
EER A e
- WA
o o
? L i
e : s
T
RIS

o
A
s
“:‘1"}“
AT T

%
i




